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Definition



Definition

Maschinelles Lernen (ML):
Verfahren zur computergestützten Generierung von statistischen
Modellen aus Daten
Judea Pearl: »a curve-fitting exercise, albeit complex and
nontrivial« (Pearl und Hartnett 2018)
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Beispiel



Beispiel: Bananen

Den Geschmack von Bananen beurteilen wir Anhand ihrer
Merkmale:
I Farbe
I Größe
I Festigkeit
I Krümmung
I Marke
I Herkunft
I Bio / nicht Bio
I . . .
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Input-Output-Modell – klassisch

Input Programm Output

Entscheidung

Abbildung: Ein klassisches Programm: Die Entscheidungen werden von
der Informatikerin getroffen und explizit implementiert. Basierend auf
(Berry 2019, S. 12)
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if-then-else-Verzweigung

Weiche Stellen?

nicht lecker Mehr als 20% braun?

nicht lecker Mehr als 30% grün?

nicht lecker lecker

Ja

Ja

Ja

Nein

Nein

Nein
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Input-Output-Modell – maschinelles Lernen

Entscheidung

Input Modell Output

ML-Algorithmus

SampleGrundgesamtheit

Abbildung: Ein maschinell angelerntes Programm: Die Entscheidungen
werden nicht explizit implementiert, sondern entstehen im Zusammenspiel
von Sample und ML-Algorithmus. Basierend auf (Berry 2019, S. 13)
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Grundgesamtheit
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Abbildung: Die Grundgesamtheit der Bananen.A. Wagner
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samplen
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Abbildung: Eine Zufallsauswahl aus der Grundgesamtheit.A. Wagner
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samplen
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Abbildung: Die tatsächliche Verteilung der Grundgesamtheit ist
unbekannt.
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labeln
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Abbildung: Die Auswahl wurde mit lecker und nicht lecker gelabelt.A. Wagner
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Modell

3

5

7

Farbe

K
o
n
si
st
e
n
z

P
a

Abbildung: Ein Modell mit gelernten Parametern.A. Wagner
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Anwendung
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Abbildung: Anwendung des Modells auf die Grundgesamtheit.A. Wagner
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Evaluation
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Abbildung: Die Qualität lässt sich nur anhand der gelabelten Daten
beurteilen.
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Struktur der Arbeit



1. Begriffsklärung
2. Legitimation / Lebensweltbezug (→ Kompetenzen)
3. Darstellung, Einordnung, Analyse des bereits Vorhandenen
4. Exemplarisch: Wie ich es mir vorstelle
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Begriffsklärung

I Maschinelles Lernen
I Overfitting
I Bias/Complexity-Trade Off
I ...
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Legitimation

Maschinelles Lernen
in der Schule?

Offizielle
Vorgaben

KMK

Kern-
lehrpläne

GI

Allgemein-
bildung

Lebensvor-
bereitung

Stiftung
kultureller
Kohärenz

Weltori-
entierung

Kritischer
Vernunft-
gebrauch

Verantwor-
tungsbe-
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Ideen

Horizontal-
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Sinn-
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Darstellung, Einordnung, Analyse des bereits Vorhandenen

I Darstellen, was es schon gibt
I Einordnung hinsichtlich der Begrifflichkeiten
I Verortung im Lehrplan
⇒ Die Kompetenzen des KLP werden teils deutlich verlassen.
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Exemplarische Reihe

I Sek 1 / Sek 2
I Lebensweltliches Beispiel?
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Vielen Dank!
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